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Editorial

Eduardo Castano

Una de mis primeras impresiones no favor-
ables, iniciando mi carrera profesional, fue
durante un lapso en el que trabajé en la Sec-
retaria de Comercio y Fomento Industrial en
el sexenio 1982 — 1988. Muchos de los estudios
que se realizaban no eran para sustentar una
u otra decision, sino para justificar lo ya deci-
dido. Una diferencia entre un trabajo técnico
y un trabajo politico.

Es potencialmente danino para una comu-
nidad que el trabajo técnico se use sélo para
justificar o realizar acciones ya decididas a
priori. Si bien muchos de los resultados técni-
cos pueden dar datos ambiguos, con los que
solo reste que el juicio dominante tome la de-
cision final, es importante que exista una base
factual estructurada que permita visualizar
los mejores cursos de accién desde el punto
de vista técnico.

En el ambito empresarial, la productividad
debe ser mejorada a partir de datos que sus-
tenten cada decisién tomada. Los programas
de gobierno deben continuamente recolectar
datos de las necesidades mas importantes y
de ahi planear y replanear.

Ojalé todas las decisiones politicas tuvieran

una base de datos racional. Por ejemplo, en el
ano 2002, el Prof. C. R. Rao recibié la Medal-
la Nacional de Ciencia de los Estados Unidos
de Norteamérica de manos de su presidente,
G. Bush. Una decisiéon politica constructiva,
basada en logros de una vida muy fructifera,
fue sumamente afortunada.

No siempre es asfi . ..

Y
Papel, manipulacién y
proyecciones de la
Ciencia Estadistica
Victor Leiva Sdnchez,

Unwersidad de Valparaiso, Chile.
E-mail: victor.leiva@uu. cl

La reflexiéon: “Algin dia el pensamiento es-
tadistico sera parte del ciudadano eficiente y
tan necesario como la habilidad para leer y es-
cribir” del Prof. W. Wells (1903), fue sin duda
muy visionaria, pues hoy nadie puede negar
el importante papel que juega la Estadisti-
ca en la vida cotidiana y en la investigacién
cientifica.

La Estadistica durante mucho tiempo se defi-
ni6 como una rama de la Matematica. Sin
embargo, actualmente sus principales aplica-
ciones van de la mano del desarrollo de la tec-
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nologia y de la investigacién, convirtiéndose
en un método efectivo para describir con gran
precision datos provenientes de variadas dis-
ciplinas, proporcionando un lenguaje comin
para comunicar los hallazgos cientificos, au-
mentando el alcance de sus aplicaciones prin-
cipalmente gracias al desarrollo de la Prob-
abilidad y de la Informatica. La Estadistica
tiene estructura sistémica, es decir, esta com-
puesta por una entrada (los datos), un proce-
so (los métodos estadisticos) y una salida (la
informacién), de modo que, desde un punto
de vista filosofico, se puede decir que la Es-
tadistica es el arte de transformar datos en
informacion. A través de este principio, in-
tenta basicamente contestar a tres preguntas:
., Cémo debo recolectar mis datos?, jcémo
debo analizar y resumir los datos que he
recolectado? y jcuan precisa es la informa-
cién obtenida a partir de esos datos? Con to-
do esto, se puede establecer que la Estadistica
tiene una identidad propia, una filosofia y ra-
zonamiento que es parte de si misma y que
la transforma en una ciencia, la Ciencia Es-
tadistica o Ciencia de los Datos.

Sabemos que la mayoria de las disciplinas
cientificas necesitan generar datos en sus in-
vestigaciones con el objetivo de probar las
hipétesis postuladas, basadas en el método
cientifico. Debido al desarrollo actual, ha cre-
cido la producciéon de datos y por ende la la-
bor del estadistico. Pero la sociedad cientifi-
ca no soélo requiere de recolectores de datos,
como en la antigiiedad, ni bendecidores de
éstos'; mnecesita de profesionistas de la Es-
tadistica capacitados para resolver problemas
derivados del cimulo de datos existentes y de-

scubrir los hechos importantes ocultos en es-
tos datos, transformandolos en informacion,
para una eficiente toma de decisiones. Asi, el
estadistico no sélo debe ser capaz de manejar
y procesar datos, sino que también debe estar
capacitado para producir métodos y encauzar
la busqueda de informacion necesaria en las
diferentes areas.

Por otro lado, una problematica internacional
de la investigacion, y que desafortunada-
mente no ha sido asumida con el rigor que se
requiere por las autoridades que dirigen in-
stituciones que la promueven y que publican
ciencia a nivel mundial, tiene que ver con la
manipulacién de la Estadistica. Como ya se
dijo, la mayoria de las investigaciones hacen
uso de la Estadistica, pero muchas veces sin
hacerse asesorar por un estadistico. Todo esto
da origen a un desprestigio de la disciplina,
a la que muchos senalan como: “la manera
cientifica de mentir”. Una aseveracion que es
en parte verdadera si el investigador manip-
ula conscientemente los datos o, por omision,
descuido o ignorancia, aplic incorrectamente
el método estadistico. Los niimeros en si mis-
mos s6lo son tutiles si se usan apropiadamente,
su interpretacion no siempre es Unica y la ca-
pacidad de disponer de una vision amplia y
madura es de primera importancia para no
perder de vista lo esencial de la informacion.
Nunca se debe olvidar: “La Estadistica no es
sustituto de la inteligencia”, ya que el proble-
ma no radica en ella, sino en su manipulacién.
A pesar de esto, y para no ser injustos, hay
que decir que si existen investigadores y or-
ganismos que se asesoran por un estadistico;
pero esto no es suficiente, pues esta vision

! La falta de rigurosidad de muchas investigaciones ha querido transformar al estadistico en un bendecidor
de datos y no en un analista de éstos, debido a que muchos comienzan sus estudios sin una planificacién
estadistica adecuada, recogiendo sus datos sin asesoria. Asi, cuando estos datos se analizan, los investigadores
acuden a este profesionista no para que les de su asesoria sino la bendicién a algo que a veces ya no es posible
probar, desde la perspectiva de los objetivos originalmente planteados.
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debe, necesariamente, ser generalizada si se
quiere hacer investigacion de vanguardia y de
primer nivel.

Finalmente, otra importante cuestién es la
proyeccion de la Estadistica. Existen aspec-
tos sensibles que pueden considerarse para
este proposito. La Estadistica esta siempre
en la mente de un ciudadano comiin, pues
los medios se encargan de difundirla, por
ejemplo, a través del fitbol o de indicadores
econémicos. Sin embargo, toda esta difusién
no es del todo provechosa para la Estadisti-
ca, pues ya se ha sembrado la desconfianza en
sus resultados. Para que la disciplina renaz-
ca hay que hacer una alfabetizacién de ésta,
incluyendo estadistica en los programas de
educacién primaria y crear conciencia en el
publico, usando un lenguaje entendible por
cualquier individuo. Entonces, es importante
plantearse cémo transmitir las vivencias es-
tadisticas a ese publico y hacerlo vibrar y re-
flexionar con estas experiencias a través de
una ensenanza amena y amistosa. Junto con
ello, se debe invertir en la formacién de in-
vestigadores, contando con el respaldo de las
instituciones, promoviendo el trabajo trans-
disciplinario, generando un acercamiento en-
tre los centros académicos y organismos gu-
bernamentales, y colaborando con la empresa
privada.

Aqui se ha tocado una alentadora experien-
cia: la globalizacién ha exigido que las em-
presas mejoren su calidad (cuya evolucién ha
durado méas de un siglo, hasta llegar a Seis
Sigma). En esta nueva forma de administrar
las empresas, la Estadistica ha tomado un rol
protagoénico, de modo que nadie en ese en-
torno puede negar su importancia, entendi-
endo que sélo al utilizarla adecuadamente se
pueden lograr los niveles de calidad exigidos.
Una conducta similar puede aplicarse para lo-

grar esta alfabetizacion. Sin embargo, esta ac-
titud redunda en la necesidad de formar es-
tadisticos en todos los niveles, esto es, técni-
cos, profesionistas y con estudios de posgra-
do de maestria y doctorado, creando asi un
cimiento que perdure en el tiempo, dejando
una labor no menos costosa a las nuevas gen-
eraciones de estadisticos.

Y

Verificando la exactitud de
tres paquetes estadisticos

José Luis Poceros,

Oscar A. Pérez y

Hugo E. Calva

Maestria en FEstadistica Aplicada,
ITESM Campus Monterrey
Computo FEstadistico

Resumen: Conocer la exactitud de los paque-
tes estadisticos es un aspecto indispensable
en la seleccion del paquete adecuado para ca-
da problema. Este trabajo verifica la exacti-
tud de tres paquetes utilizamos en la practica
del andlisis estadistico Microsoft Excel, Sta-
tistica y S-PLUS. Se prueban seis aspectos
en el andlisis: estadisticas descriptivas, regre-
sién lineal, regresion no lineal, andlisis de var-
ianza, distribuciones de probabilidad y gen-
eracion de numeros aleatorios. La compara-
ciéon para las primeras cinco areas se realiza
calculando el error (\) tomando como base
resultados probados como correctos por el
NIST(2002) y por Kniisel(1998). Para evaluar
la generacion de nuimeros aleatorios se utiliza
el programa Diehard (1997, 2002).

Palabras clave: FEzactitud, FExcel, S-PLUS,
Statistica.
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1. Introduccion

Actualmente existe una oferta considerable
de paquetes destinados al andlisis estadisti-
co, por ello resulta indispensable conocer las
capacidades y limitantes del paquete a uti-
lizar, sabiendo que la confiabilidad del paque-
te determina el soporte mismo de los resulta-
dos. Cada problema requiere de herramientas
particulares para obtener el mejor resultado.
Algunos de los aspectos que influyen al mo-
mento de seleccionar un paquete son: entrada
y manipulaciéon de datos; diseno de la inter-
faz; area del problema; andlisis y nivel de di-
ficultad desde el punto de vista estadistico;
soporte e informacién complementaria (ayu-
da); exactitud de los resultados; y costo.

Dada la importancia que reviste la seleccion
adecuada de un paquete, existen numerosos
estudios en donde se evalia la confiabilidad
de multiples opciones de andlisis. Tal es el
caso de los trabajos de McCullough (1998,
1999) o de Kniisel (1998, 1999).

Otro aspecto importante a considerar es la
informaciéon que el paquete proporciona al
usuario sobre los métodos utilizados. En una
gran mayoria de paquetes no existe esa in-
formacion o es limitada, de manera que el
usuario no estd informado sobre los posibles
errores en los que se puede incurrir durante
el célculo debido al método (errores derivados
de redondeo o truncado, por ejemplo).

2. Metodologia

Se seleccionaron tres paquetes comiunmente
utilizados en el analisis estadistico:

Excel, versién 2000. Hoja de calculo de
uso general de la compania Microsoft, cuyas
caracteristicas de disponibilidad hacen intere-

sante su estudio.

Statistica, version 6.0. Paquete estadistico
de StatSoft, Inc. con aplicaciones en diversas
areas.

S-PLUS, version 2000. Paquete estadistico
utilizado especialmente en problemas que re-
quieren programacién, de la compania Math-
Soft, Inc.

Cada uno de los paquetes se sometié a cua-
tro pruebas propuestas por el NIST (National
Institute of Standards and Technology):

— Estadisticas descriptivas.

— Regresion lineal.

— Regresion no lineal.

— Anélisis de varianza.

Ademads se aplicaron pruebas en otras dos
areas:

— Distribuciones de probabilidad.
— Generacion de numeros aleatorios.
La comparacion para las primeras cinco prue-

bas se realizé utilizando la siguiente esti-
maciéon del error relativo:

)\:—log{‘q_c
q

} donde

logaritmo base 10
error relativo
— wvalor correcto

— wvalor calculado
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y en el caso en que el valor correcto sea cero,
entonces se utiliza

A= —log]|c|.

Los valores correctos proporcionados por el
NIST(2002) estan calculados con quince digi-
tos de exactitud, por ello se ajustaron los re-
sultados arrojados por los paquetes a quince
digitos. Asi tenemos que un valor grande de
(15), estéd dado para resultados que coinciden
en sus quince digitos con los valores correctos.

Valores de A\ menores a quince implican el
niumero de digitos correctos, valores inferiores
a uno son totalmente incorrectos. Un valor de
por arriba de doce se puede considerar acept-
able en determinados casos siempre que se
tenga conciencia del error asociado al uso del
paquete. Las pruebas para cada una de las
cuatro areas evaluadas por el NIST tienen di-
versos niveles de dificultad. Los datos utiliza-
dos son tanto generados como provenientes
de situaciones reales.

Para las distribuciones de probabilidad se uti-
lizaron datos calculados por Kniisel (1998,
1999), profesor de la Universidad de Munich.
Se calcularon valores de \ también para es-
ta prueba. En el caso de la generacién de
niumeros aleatorios, los paquetes se probaron
utilizando el programa Diehard (2002), desar-
rollado por George Marsaglia.

El conjunto de pruebas Diehard consta de 18
pruebas diferentes e independientes, el pro-
grama utilizado realiza 15 de esas 18 pruebas
y se obtienen como resultado wvalores p del
tipo Kolmogorov-Smirnov (valores reales en-
tre 0 y 1). Un walor p cercano a cero o a uno
indica un buen resultado en la prueba.

3. Resultados y discusion
3.1 FEstadisticas descriptivas

La prueba consiste en nueve bases de datos
con diferente grado de dificultad. Se pide cal-
cular la media, la desviacion estandar y el
coeficiente de autocorrelacion. Ezcel y Sta-
tistica no calculan el coeficiente de autocor-
relacion directamente, por ello no se repor-
ta. En general, los tres paquetes calcularon
la media de manera correcta. Sin embargo,
para la desviacion estandar FEzcel presenta
graves deficiencias con cuatro valores de A\ in-
feriores a 10. S-PLUS por su lado, a pesar de
que calcula el coeficiente de autocorrelaciéon
lo hace de manera errénea con \’s menores a
10 en ocho de nueve bases de datos. Statistica
tuvo algunos problemas con el cédlculo de la
desviacion estandar.

Promedio

Excel 12.388889
S-PLUS | 14.055556
Statistica | 14.00000

Tabla 1. Resumen de los resultados para las A’s
obtenidas para la desviacién estandar

Como podemos observar ninguno de los pa-
quetes arroja resultados completamente sat-
isfactorios, sin embargo S-PLUS y Statistica
estan muy cerca y sélo a un digito de la pre-
cisién requerida.
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3.2 Regresion lineal

Para regresiéon lineal se proponen 11 conjun-
tos de datos de los cuales dos son de nivel de
dificultad bajo, otros dos son de nivel prome-
dio y el resto de alto grado de dificultad. Cabe
hacer notar que para un conjunto de datos
(Filip) ni Statistica ni Excel fueron capaces
de realizar la regresion y S-PLUS arroja re-
sultados totalmente erréneos por lo que no
se reportan. Ademas, Statistica no fue capaz
de hacer la regresion lineal para otros cinco
conjuntos (Wampler 1-5). En la Tabla 2 se
presenta un analisis descriptivo de los errores
relativos.

3.3 Regresion no lineal

Para regresion no lineal se usaron 27 conjun-
tos de datos, ocho de ellos con nivel bajo de
dificultad, 11 de nivel medio y ocho mas de
nivel alto de dificultad incluyendo tanto datos
observados como generados. Fzxcel no realiza
regresiones no lineales por eso no se reportan
resultados.

Viendo la Tabla 3, tanto Statistica como
S-PLUS tuvieron problemas para realizar
las regresiones. Un dato significativo es el he-
cho de que el 75% de los resultados tienen
seis y nueve digitos o menos correctos para

No. conjuntos
de datos Promedio | Desviacién | Minimo | Maximo | Q1 | Q3 | Mediana
analizados estandar
Excel 10 11.235955 | 4.293004 -5 15 9 | 15 12
S-PLUS 10 12.780899 | 3.300792 -1 15 12 | 15 14
Statistica ) 12.547945 | 3.135997 0 15 11 | 15 13

Tabla 2. Resumen de los resultados para las A’s obtenidas.

Como podemos ver, los tres paquetes tienen
complicaciones en el analisis pues al menos
25% de los resultados obtenidos tienen 12
digitos o menos en comun con los valores cor-
rectos con valores minimos de A\ malos. Fxcel
tiene graves carencias en cuanto a regresion
lineal pues el 50 % de los resultados calcula-
dos estan por debajo de 12 digitos correctos.

S-PLUS y Statistica respectivamente. Pode-
mos ver que ningun paquete presenta buenos
resultados para regresién no lineal.

No. conjuntos
de datos Promedio | Desviaciéon | Minimo | Méximo | Q1 | Q3 | Mediana
no analizados estandar
S-PLUS 2 4.55137 5.661782 -22 15 1 6 4
Statistica 1 6.38796 5.122328 -7 15 4 9 6

Tabla 3. Resumen de los resultados para las A\’s obtenidas.
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3.4 Andlisis de varianza

Para el analisis de varianza se utilizaron
nueve conjuntos de datos, dos de ellos obser-
vados y nueve generados. Cuatro conjuntos
tienen bajo nivel de dificultad, tres medio y
tres tienen un nivel alto de dificultad.

3.5 Distribuciones de probabilidad

Para verificar la exactitud de los tres paquetes
se utilizaron los valores correctos calculados
por Kniisel (1999) y, solamente para Fzcel,
por Kniisel (1998). Se evaliian, para los tres
paquetes, dos distribuciones discretas

Promedio | Desv. est. | Minimo | Maximo | Q1 | Q3 | Mediana
Excel 6.415584 | 8.907937 -12 15 1 115 9
S-PLUS 9.38961 5.27695 0 15 4 | 15 10
Statistica | 14.7922078 | 0.4083878 14 15 15 | 15 15

Tabla 4. Resumen de los resultados para las A’s obtenidas.

Statistica obtuvo muy buenos resultados en
todos los conjuntos de datos. S-PLUS fall6 en
la medida del nivel de dificultad de los datos,
pero incluso con datos de bajo nivel de di-
ficultad presentd valores de A bajos. Fxcel
fall6 de manera importante en esta prueba.
En la Tabla 4 se resumen los resultados para
las \’s obtenidas.

Como podemos observar, en el caso de Statis-
tica, el 75 % de los resultados obtenidos coin-
ciden exactamente con los valores correctos
y en ningin caso coinciden en menos de 14
digitos. En cambio, tanto en S-PLUS como
en Fxcel la mitad de los resultados estan por
debajo de 10 y nueve digitos de exactitud re-
spectivamente.

(Poisson y Binomial) y cuatro distribuciones
continuas (Gama, x2, x% no central y t de Stu-
dent) ademds para Ezcel se evalian las dis-
tribuciones normal estandar e hipergeométri-
ca. Los valores de las variables y de los
parametros a evaluar son extremos.

Los tres paquetes presentaron serias deficien-
cias en el célculo de probabilidades, Ezcel no
pudo calcular un nimero importante de ellas
y tanto Statistica como S-PLUS, a pesar de
calcular la mayoria, lo hacen de manera incor-
recta. En la Tabla 5 se resumen los resultados
para los errores relativos encontrados en las
pruebas comunes a los tres paquetes.

Numero de
probabilidades | Media | Desviacién | Minimo | Maximo | Q1 | Q3 | Mediana
calculadas estandar
Excel 9 5.666667 | 4.949747 0 15 0 7
S-PLUS 57 3.807018 | 5.865878 -6 15 0 4 1
Statistica 47 6.404255 | 9.757181 -31 15 0 | 15

Tabla 5. Resumen de los resultados para las A’s obtenidas.
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Como se puede observar, por ejemplo, el 75 %
de las probabilidades calculadas por S-PLUS
tienen cuatro digitos o menos correctos.

Las pruebas realizadas sélo para Ezcel repro-
ducen el trabajo de Kniisel (1998) pero para
la version 2000. Los resultados encontrados
son practicamente los mismos que para la ver-
sion 97. Al igual que con el grupo de dis-
tribuciones que se evaluaron con los tres pa-
quetes, Fzcel nuevamente tuvo dificultades.
No logré calcular una cantidad importante de
probabilidades, especialmente hipergeométri-
cas, binomiales y Poisson.

3.6 Generacion de numeros aleatorios

Para evaluar la generacién de niimeros aleato-
rios se generaron 3,000,000 de ntimeros con
distribucién uniforme [0,1]. Estos datos se
evaluaron con el programa Diehard. En el ca-
so de FEzcel, la generacién se realizé6 en un
rango de salida de 200 columnas por 15,000
renglones puesto que el nimero maximo de
nimeros que puede generar por columna es
menor a 40,000.

Las pruebas arrojan valores p entre 0 y 1.
Valores p cercanos a 0 6 1 muestran un fallo
total de las pruebas. Ninguno de los tres con-
juntos de datos generados por los paquetes
logré pasar al menos una prueba.

4. Conclusiones

En cuanto a estadisticas descriptivas los tres
paquetes presentaron algunos problemas con
el calculo de desviaciones estandar.

Para regresion lineal ninguno de los tres pa-
quetes tuvo un desempeno adecuado. Statis-
tica mostré graves deficiencias al igual que
Ezxcel. S-PLUS por su parte tampoco hizo un

trabajo relevante, aunque muestra una muy
buena precision. En regresion no lineal, Fxcel
no es capaz de realizarla y tanto Statistica co-
mo S-PLUS tienen resultados poco exactos.
En el anélisis de varianza, Statistica arrojo re-
sultados satisfactorios y superiores a los otros
dos paquetes.

Ninguno de los tres paquetes realiza un buen
calculo de probabilidades con las variables y
parametros evaluados, sin embargo hay que
considerar que son valores extremos. Para
nimeros aleatorios, ninguno de los paquetes
paso las pruebas realizadas, mostrando poca
aleatoriedad en los niimeros generados.

En general podemos ver que ninguno de los
tres paquetes es confiable cuando se analizan
datos extremos.

Referencias

Devore, J. (1998). Probabilidad y FEstadisti-
ca para Ingenieria y Ciencias. Thomson Ed-
itores. México.

Diehard (2002). Dichard battery of tests.

Disponible en http://www.irb.hr/ stipy /random/

Diehard.html (19 de noviembre de 2002).

Johnson, R., Wichern, D. (1999). Applied
Multivariate Statistical Analysis. Prentice
Hall. E.U.A.

Kniisel, L. (1998). On
of Statistical Distributions in  Microsoft
Ezxcel 97 Computational Statistics and
Data  Analysis, 26, 375-377. (disponible
en http://www.stat.uni-muenchen.de/ knue-
sel/elv/accuracy.html).

the Accurancy

Kniisel, L. (1999). On the Accurancy of Sta-
tistical Distributions in S-PLUS for Win-




DATOS

Numero 23, Ano 11, abril de 2003

dows. (disponible en http://www.stat.uni-
muenchen.de/ knuesel /elv/accuracy.html).

McCullough, B. D. (1998). Assesing the Re-
liability of Statistical Software: Part I. The
American Statistician, 52, No. 4, pp. 358-366.

McCullough, B. D. (1999). Assesing the Re-
liability of Statistical Software: Part II. The
American Statistician, 53, No. 2, pp. 149-159.

NIST (2002). Statistical ~ Reference
Datasets. National Institute of Standards
and Technology, E.U.A. (disponible en

http://www.itl.nist.gov/div898/strd /index.
html).

Software

Diehard (1997). Programa escrito por B.
Narasimhan con el conjunto de pruebas de-
sarrolladas por G. Marsaglia. Universidad
Estatal de Florida, E.U.A. (disponible en

http://stat.fsu.edu/ geo/diehard.html).

W

Resena de la Mesa Redonda:
La Estadistica en México

(a partir de la 2” mitad
del Siglo XX)

El pasado 4 de abril, con motivo de la con-
memoracién de la sesiéon 100 del Seminario
Aleatorio del Departamento de Estadistica
del ITAM, se llev6 a cabo una Mesa Redonda
sobre La Estadistica en México. En ésta par-
ticiparon el Dr. Federico O’Reilly, Director
del Instituto de Investigacion en Matemaéticas
Aplicadas y Sistemas (IIMAS) de la UN-
AM, el Dr. Victor Pérez Abreu, Director

del Centro de Investigacién en Matematicas,
A.C. (CIMAT), el Dr. José A. Villasenor,
Profesor-Investigador del Colegio de Post-
graduados, el Dr. Enrique de Alba, Direc-
tor de la Divisién de Actuaria, Estadistica y
Matemaéticas del ITAM y como Moderador
el Dr. Victor M. Guerrero, Jefe del Departa-
mento de Estadistica del ITAM.

Los temas especificos, sobre los cuales los par-
ticipantes dieron su aportacion al auditorio
fueron: la ensenanza, la practica y la inves-
tigacion en estadistica y la estadistica oficial
en México.

En relacién al tema de la ensenanza, se
hablé de que la estadistica se estudia-
ba, en sus origenes, en la carrera de
Agronomia. Posteriormente, otras carreras
fueron adoptandola como materia comple-
mentaria y finalmente, la Actuaria fue el
semillero de sus cursos. Se mencion6 al Dr.
Basilio Rojas, primer Doctor en Estadisti-
ca en México y quien dio lugar, en 1964, a
uno de los primeros posgrados en el pais: el
del Colegio de Postgraduados. Por otro la-
do, se hablé de que en 1971 surgi6 otra eta-
pa importante para la Estadistica; en referen-
cia al Dr. Dennis Hurley, quien sembrd una
semilla muy interesante en el CIMAT por
haber sido la primera persona que realizo in-
vestigaciones en control de calidad y analisis
clinicos en México. Asimismo, se cité al Dr.
José Miguel Bernardo, de la Universidad de
Valencia y al Dr. Arnold Zellner, de la Uni-
versidad de Chicago, por haber influido sig-
nificativamente en la Estadistica Bayesiana
en México. Entre otros destacados estadisti-
cos que jugaron un papel muy importante se
cité al Dr. Francisco Aranda y al Dr. Santiago
Rincén Gallardo.

En lo que al tema de la practica de la es-
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tadistica en México se refiere, los partici-
pantes de la Mesa Redonda comentaron que
ésta ha influido a diferentes niveles. En el sec-
tor privado y, en especial en los bancos, se
estan requiriendo estadisticos calificados. Las
Secretarias tienen grupos de apoyo que los so-
licitan para resolver sus problemas.

Tres areas de aplicacién de la estadistica en
México han sido la econometria, los prondsti-
cos y las encuestas. En lo que a estas tltimas
se refiere, la préactica se originé en la mer-
cadotecnia y luego en los métodos estadisti-
cos formales en las elecciones. Se mencionaron
los medios de comunicacién, por ser éstos los
que han establecido la importancia de la dis-
ciplina. Para finalizar con este tema se co-
mentd que el futuro de la practica en México
es prometedor, ya que se han estado forman-
do grupos sectoriales en las diferentes areas
y en particular, en los proyectos continuos, el
usuario esta solicitando ayuda del estadistico
para obtener la metodologia adecuada para
un problema particular.

Se comenté que no hay una cultura de in-
versién en el pafs para la investigacién. Se
asigna el 0.04 % del PIB a ésta y por otro lado
en México se graduan alrededor de 1000 doc-
tores al ano, mientras que en Brasil y Espana
son cerca de 6000 y 115000, respectivamente.
Aunque en México la investigacion basica ter-
mina en un nuevo conocimiento, hay muy
pocas personas dedicadas a la investigacién
estadistica.

Se hablo también de la estadistica oficial en
México. Se comenté que, en sus origenes,
quienes generaban estadisticas oficiales no
tenfan formacién estadistica, pero hoy en dia
ya no es asi. Los cuatro participantes de la
Mesa Redonda coincidieron en que el INEGI
ha estado inmerso en la estadistica oficial.

Cuenta con riquisimas bases de datos y es
una institucién ejemplar por sus estandares.
Asimismo, se mencioné que en el pais existe el
reto de generar indicadores de gestion en los
gobiernos, ya que en esta area, la estadistica
es también muy importante.

Contribucion de Beatriz Balmaseda.
y

Noticias

Simposio Internacional de Pronédstico
Meérida, Mézico
15 a 18 de junio, 2003

El Simposio Internacional de Prondstico es
uno de los eventos principales que organiza
el Instituto Internacional de Prondstico (IIF,
por sus siglas en inglés) y se realiza cada ano
en un pais distinto. En esta ocasion se lle-
vard a cabo en la ciudad de Mérida, Yucatan,
del 15 al 18 de junio de 2003. El tema de es-
ta edicién es “Prondsticos en los negocios, las
finanzas y la economia en la era electrénica”.
El programa incluye tres conferencias magis-
trales, impartidas por:

— Agustin Maraval (Banco de Espana).

— Thomas Fomby (Universidad Metodista de
Sur, Texas).

— José Quintana (Bayesian Enhanced Strate-
gic Trading & Nikko Securities International,
NY).

Para mayor informacién, visita la péagina:
http://www.isf2003.o0rg/
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§

XVIII Foro Nacional de Estadistica
Facultad de Ciencias, UNAM
13 a 17 de octubre, 2003

La Asociacién Mexicana de Estadistica con-
voca al XVIII Foro Nacional de Es-
tadistica que se llevard a cabo del 13 al 17
de octubre del 2003, en la Facultad de Cien-
cias de la UNAM. El tema del Foro en esta
ocasion serd La Ensenanza de la Estadistica
y su uso en la Investigacion.

Para mayor informacién comunicate con:
Comité Organizador Local
XVIII Foro Nacional de Estadistica

Departamento de Matematicas
Facultad de Ciencias, UNAM
Circuito Exterior, C.U.
México, D.F. 04510
Fax (55) 56-22-48-66
E-mail: xviiifne@fciencias.unam.mx

o consulta periddicamente la pagina del foro:

www.fciencias.unam.mx/xviiiforo/

§

Cambio de Co-editor

El Dr. Eduardo Gutiérrez Pena, que ha fungi-
do como co-editor del boletin DATOS, de-
jard de ejercer tal funcién a partir del proxi-
mo numero. La AME y los miembros del
comité editorial de DATOS deseamos expre-
sar nuestro mas sentido agradecimiento al
Dr. Gutiérrez Pena por su siempre valiosa
actividad editorial en este boletin.

Al mismo tiempo damos la bienvenida al
Dr. Manuel Mendoza Ramirez que se incor-
pora al comité editorial a partir del préximo
niumero de DATOS.

El Editor
Y

Nota aclaratoria a la entrevista a
Gabriel Vera realizada por
Ignacio Méndez (segunda parte).
Boletin Datos,

numero 22,

diciembre de 2002

Victor M. Guerrero
Jefe del Departamento de Fstadistica
Instituto Tecnologico Auténomo de México

En una parte de la entrevista aludida, Gabriel
Vera menciona haber dado clases en el ITAM
y cita una anécdota que quizas ocurrio a me-
diados o a principios de la década de 1980,
pero no en fechas recientes. Para no dejar
una falsa impresion en el lector, es impor-
tante recordar que en aquella época no ex-
istian los recursos computacionales de que
ahora se dispone en las instituciones educa-
tivas. En particular, en todas las aulas de los
dos planteles del ITAM en que se ensenan cur-
sos de Estadistica, actualmente se cuenta con
equipos modernos de computo, que incluyen
canén de proyeccién y paquetes estadisticos.

v
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Galeria de los grandes

Calyampudi Radhakrishna Rao
(1920-)

]

Se hace una cordial invitaciéon a los socios
de la AME para que participen en el Bo-
letin DATOS con opiniones sobre temas rel-
evantes para la comunidad estadistica, in-
cluyendo: formas de incrementar membresia
de la AME; pertinencia de las publicaciones
(desde DATOS hasta revistas de investi-
gacion); avances tecnoldgicos y su relacién
con la Estadistica; Educacién Estadistica;
congresos y seminarios; incremento de ma-
tricula en licenciaturas y posgrados en Es-
tadistica; entre otros. Lo publicado DATOS
no intenta reflejar lo que la Asociacién Mex-
icana de Estadistica opina sobre los temas

tratados, sino proporcionar un foro para el
intercambio de opiniones entre los miembros
de nuestra comunidad.

El Editor

Navegando...

Sitios de interés en internet:
<http://www.statsci.org/ >

Y

Humor

Un actuario a otro: “hay tres tipos de actuar-
ios: aquellos que saben contar y aquellos que
no.”

(Actuary talking: “There are three kinds of
actuaries: those that can count, and those

that can’t.”)

Un actuario es alguien que queria ser conta-
dor, pero no tenia la personalidad adecuada
para ello.

(An actuary is someone who wanted to be an
accountant, but did not have the personality

for it.)

Un contador es alguien que queria ser actu-
ario, pero no tenia la personalidad adecuada
para ello.

(An accountant is someone who wanted to be
an actuary, but didn’t have the personality for

it.)
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Un actuario es una persona que, cuando le / Editor: \
preguntas la hora, te dice cémo construir un Eduardo Castano Tostado

> ecastano@uaq.mx
I'GIOJ . Co-editores:
(A consulting actuary is a person who, when  Karim Anaya Izquierdo

- o ] karim@sigma.iimas.unam.mx

asked what time 1t 1s, tells you how to build a Eduardo Gutiérrez Pefia
watch ) eduardo@sigma.iimas.unam.mx

Asociacién Mexicana de Estadistica
IIMAS-UNAM

Un actuario es alguien que espera que todo el Depto. de Probabilidad y Estadistica

mundo muera a tiempo. Apartado Po§tal 20-726 Admon. 20
(A + . h + Del. Alvaro Obregén
n acruary 18 someone wno exrpects everyone CP 01000 México D.F.

to be dead on tzme) Correo Electrénico:
ame@sigma.iimas.unam.mx
Pagina en Internet:

Los actuarios de hoy pueden conseguir cierto th/ /WWW-dpye-iimas-unam-mX/AME/
respeto social en todas partes... si se hacen
pasar por economistas.

(Today’s actuary can get a certain amount of
social respect anywhere... by pretending to be Agradecemos el invaluable

an economist.) apoyo de Marfa Ochoa
(Unidad de Publicaciones
y Difusién, IIMAS)
Es més dificil ser un actuario que un en la edicién de Datos.

matematico: un matematico sélo tiene que
demostrar que estd en lo correcto; un actu-
ario realmente tiene que estarlo.

(It’s tougher to be an actuary than to be a
mathematician. a mathematician only has to
prove he’s right; an actuary has to actually be
right.)
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